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Introduction

e IA générative : «invasion » depuis 4 ans

e Bouleverse les études, les métiers... mais
aussi notre vie d’Humain et de Citoyen

» Savoir, Regard critique, Maitriser les
techniques... en danger

i
Généré par POE/OpenAl/GPT-Image-1 - 2025-06-2

» Quand et comment utiliser
convenablement ces outils ?

» Nécessité de réflexions éthiques sur
ses pratiques

@® - E. Desmontils M2 - ALM - 2026-2027 - Les IAg en SHS - séance 1/4 2 /46



(©)| 1M Nantes |52N cren =

wa \J Université
 Introduction
e «Atelier» a propos des IA génératives e Quelques présentations de prompt (que
» mise en pratique (si possible) vous pourrez tester...) et des mises en
» mais tout de méme quelques rappels pratiques
des bases » Duck.ai

» Vittascience texte

e Pas de «solution miracle », mais des ,
» AnythingLLM (sur demande)

guides, bonnes pratiques...

e Illustration essentiellement a travers le
cas des IA génératives textuelles et
d’'images

(Aq : Intelligen 0
SAlg stg ves Artifiieleg 9énérativeg

i .
eme Artificje| Intelligent géngratir (Andler 2023)
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https://duck.ai
https://fr.vittascience.com/ia/text
https://iag.desmontils.net
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'Plan général du cours

Séance 1 Séance 2 Séance 3 Séance 4

Utiliser Cadre et responsabilité Humain, société et recherche

Comprendre

e Bases de l'IA et de I'IA e Ecrire un prompt e Ethique et AI Act e Ecologie
générative e Agents et délégation e Responsabilité, e L’humain face au
e Comment un assistant e Choisir son IA transparence, droit numérique
produit un texte e Vérifier, filigrane e 'IA en SHS ; conclusion

e Biais et hallucinations

TD : Vittascience : tokens, TD : Résumer un article ; TD : Bibliographie, enquéte,
probabilités prompt structuré TD : Etude de cas charte d’'usage

4 séances de 3 h, cours et TD alternés - aujourd’hui : séance 1
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'Séance 1/4 : Comprendre

Objectif : Expliquer comment un assistant génére un texte et pourquoi il peut se tromper.

0:00 Introduction, objectifs, regles d’'usage
0:10 IA, réseaux de neurones, apprentissage profond
0:35 IA générative textuelle et graphique, outils
110 Pause
1:20 TD 1 - partie 1: Vittascience
2:05 Biais et hallucinations
2:35 Bilan
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Retour sur les
bases de U'IA
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. nitions
IA : definmta
e IA ? Intelligence Artificielle... e «Champ interdisciplinaire théorique et pratique qui a
Systeme Artificiel Intelligent ? pour objet la compréhension de mécanismes de la

cognition et de la réflexion, et leur imitation par un
dispositif matériel et logiciel, a des fins d’assistance ou
de substitution a des activités humaines. »

» «La capacité [pour des machines] d'utiliser le langage,
de former des abstractions et des concepts, de
résoudre différentes familles de problemes pour le
moment réservés aux humains, et de s'améliorer elles- — JO 2018/12/89, (Ministere de la Culture, 2018)

mémes »
— (McCarthy et al., 2006)

» «Un ensemble de techniques qui permettent a des
machines de réaliser des taches et de résoudre des
problémes en général réservés aux humains et a

certains animaux. »

(A : brocéds [og;
) 0gique et automatigs
algorithme et en ere

' Mesure de réaliger ¢
(Commigsion Informatique et Lipert

— Yann Lecun, college de France, (LeCun, 2016) posant général
eralement gyr yn

es tacheg bien définieg
(CN!U, 2025)
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'Une histoire longue (1/2) b= i,

¢ désillugion et bai
financements. (Gefen, 2026:;13343 des

® |Asymbolique @ IAnumérique @ repere général

Années 60
1936 Perceptron (Rosenblatt),
Alan Turlng, pionnier de 1950 réseaux de neurones
I'informatique : machine de Test de Turing : une
Turing, modeéle de calcul a machine peut-elle se faire
la base de la décidabilité passer pour un humain ?
% ler hiver
1974-1980 !
—_——\"\ O : O O —— G O D ; : >
‘ 1940 1950 ‘ 1960 1970 | 1980
Antiquite 1956 1966
Mythes d'automates Conférence de Dartmouth ELIZA (Weizenbaum) :
(Talos, géant de bronze (McCarthy, Minsky...) : reformule les propos du
gardien de la Créte) premier emploi du terme « patient » en questions
« Intelligence Atrtificielle » (un des premiers chatbots)

Sources : (McCarthy et al., 2006; Rosenblatt, 1958; Turing, 1936; 1950; Weizenbaum, 1966)
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‘Turing : les limites du calcul

e Probléme de l'arrét (Turing, 1936) : aucun algorithme ne peut décider, pour tout programme et toute entrée,
si ce programme s’arréte ou boucle indéfiniment
» Théoreme de Rice (1953) : il en va de méme pour toute propriété non triviale du comportement d’un
programme (« est-il correct ? str ? »)
e Pour U'IA : une IA est un programme, donc soumise a cette limite
» pas de vérificateur universel : on ne peut pas garantir qu'une IA se comportera bien dans toutes les
situations
» une IA omnisciente et infaillible n'est donc pas atteignable
o Intelligence artificielle générale (AGI) : ce que le théoréme ne dit pas
» 'humain n’a pas de procédé universel pour tout décider non plus : la limite n’'interdit pas une IA « de niveau
humain »
» argument de Lucas (1961, d'apres Godel) : U'esprit voit la vérité de I'énoncé de Godel, pas la machine, donc «
l’'esprit n’est pas une machine » ; trés discuté
Le. théoréme exqly PIA toute-
puissante, pas une (A compétente -

$avoir vér; ..
Sources : (Gray, 2026; Lucas, 1961; Rice, 1953; Turing, 1936) ifier regte mdlspengab[e.
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'Une histoire longue (2/2) e,

ement
de recherches, (Gefen, 20282 )de o

® |IAsymbolique @ |IA numérique @ repére général

Années 2000

IA fondée sur les données et
les connaissances (Web sémantique)

Années 80 Années 2010
1A §ymbolique, Retour des réseaux de neurones :
systéemes experts GPU + explosion des données
__:)g_Z_g_r!i_v_gl:____ - deep learning
| fin80-mi-90 | |
——Q_ el L () () () ) >
1980 ! 1990 : 2000 2010 ‘ 2020
1997 2017
Deep Blue (IBM) bat Architecture « Transformet| »
le champion du monde (base des LLM)
d'échecs Garry Kasparov
2022
ChatGPT (novembre) :

I'Ag grand public

Sources : (Berners-Lee et al., 2001; Campbell et al., 2002; Krizhevsky et al., 2012; OpenAl, 2022; Vaswani et al., 2017)
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'IA et 'apprentissage automatique

IA symbolique

regles, logique, connaissances

Web
sémantique
ontologies,
logique de

eprésentation
des
connaissances

Raisonnement

Planification

Réseaux v
sémantiques description Contraintes
Graphes de
connaissances Joux

Taxonomies

o

/ Intelligence Artificielle (1A)

IA numérique
apprentissage a partir de données

Apprentissage automatique

Réseaux de neurones

Foréts Régression

aléatoires

Classification
automatique

IA générative
LLM / SLM (texte)
diffusion (images)

Ou sont les systemes d’'IA génératifs ?

®@® - E. Desmontils
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Les IA

e L'TA numérique : 'Apprentissage Automatique, les VLALIOEARCSRMRMART | |1 1| []1]]} 1L
Réseaux de Neurones... |
» Pensée intuitive et rapide
» Percevoir
» Détecter des corrélations
» Analogies : conduire sans y penser, marcher et courir
» Introspection impossible

e L'IA symbolique : Les systémes experts, Le Web
sémantique...
» Pensée raisonnée et lente
Réfléchir, comprendre
Identifier les causalités = 3
Analogies : approcher d’'une zone de travaux (conduite), — itk 1|
plan-iﬁer un trajet SCII’... Généré par Microsoft Copilot - 2024-
Introspection possible

v

v

v

v
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'Les branches de U'IA

naturel
e La vision par ordinateur
e La robotique
e L'IA évolutionniste
e Les systemes Multi-agents
e L'IA affective
e L'IA collective

Générées par DALL-E (OpenAlI) - 2024-05-13

e Le traitement automatique du langage
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L : d
valeurs poids Feature layer  Hidden layer 1 Output layer

Xy
fonction
d’activation
X @ somme pondérée
net; Feature #1
/ QQ .o
. J .
@ activation

.xj |

fonction de Feature #2
: : combinaison

. —— Output

: 6
n seuil Feature #3

https://frwikipedia.org/wiki/R%C3%A9seau_de_neurones_artificiels

Feature #4
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Les SAIg

o Définition : ensemble d’outils basés sur
des modeles de langage génératif

SOURCES (ENTREES POSSIBLES)

Texte
I Ex. : article, prompt,

e

SYSTEME

GENERATIONS POSSIBLES (SORTIES)

e Principe : produire un résultat (texte, ) et . AR Eomm U . e
image, vidéo...) a partir d’'une description » . |
(teXte’ ] mage...). | Vidé? i *@@ ‘ L L L L L ]

e Base technique : systemes a | L

o) o | e ! :

apprentissage profonds, donc Rk S

og e Code 2
probabilistes. i e, !
» « Perroquet stochastique »... Domés st - .

mais pas que ! | [. = génération possinle Ccschérr!a.ilh.l_stm Ics.possihill':.és coul_:lntes. .
By POE/O;e;AI/GPT—Image—Z - 2026-06-18
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'Chatbot et moteur de recherche

Moteur de recherche Chatbot a base d’'IAg

Ce qu'il fait | Retrouve et classe des pages existantes | Génére une réponse nouvelle : une suite
probable de tokens

Les sources | Visibles : on va lire la page Absentes, sauf RAG ou acces au Web

Le risque | Tomber sur une page erronée ou biaisée |Une réponse plausible mais inventée
(hallucination)

Que faire | Evaluer la source Exiger les sources, puis les vérifier

(Ag = technologie, chatht =

s = outil. Begye
chatbots Intégrent une recherohe Web e

@® - E. Desmontils M2 - ALM - 2026-2027 - Les IAg en SHS - séance 1/4 17/ 46
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Les SAIg textuels : apprentissage

Inférence avant

Prediction
RONDE

PLATE ===y
[ sLEuE
SANTE

LA TERRE EST ...

Calcul de
I'erreur

—~

Donnée
d'entrainement

A TERRE EST !
S RONDEI,

Propagation arriére
(ajustement des paramétres)

(Soulier & Bourgeois, 2024)

Modeéle de fondation :

sélection de téra-octets de données
(legalement... ou pas)

Modele spécialisé :

pré-prompt qui fixe les regles d’échange
Modeéle instruit :

apprentissage supervisé
(prompt+réponses attendues)

Modeéle final :

apprentissage par renforcement avec
feedback humain (classement des réponses
a des prompts - « exploitation » selon
certaines « consignes »)

®@® - E. Desmontils
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Les SAIqg textuels : génératior

° Trés simplifié Embedding Projector

Paul Eluard,
L'amour la poésie,

oy T

——) ORANGE

——) UNE =’
— COMME ———— .
> BLEUE ——/

(Soulier & Bourgeois, 2024)

1929 e Quelques notions clés :

vitta
sclence

LLM Samplers
Transformer Explainer
voir Atelier 2

Prompt (instruction, systeme,
utilisateur)

Token : unité de texte

Fenétre de contexte (en 2048 et plus
de 10 millions de tokens)
Tempeérature : déterminisme vs.

« créativité » (reproductibilité non
garantie, Méme a O (He & Thinking Machines Lab, 2@25))
Taille : nombre de valeurs gérées par
le modeéle (en « parameétres »)
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https://fr.vittascience.com/ia/text?localId=loc63822971a5b6e4
https://fr.vittascience.com/ia/text?localId=loc63822971a5b6e4
https://fr.vittascience.com/ia/text?localId=loc63822971a5b6e4
https://fr.vittascience.com/ia/text
https://projector.tensorflow.org/
https://prompting.numedu.org/llm_samplers/
https://poloclub.github.io/transformer-explainer/
file://Atelier-ESO-2025-07-08/AtelierIAG-partie2.pdf
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1. Les tokens dans l'espace d’embedding (2D)

Embeddings et Attention dans les LLM

Chaque mot (token) est représenté par un vecteur

dans un espace a 2 dimensions.

Phase : “la sourie est ...”

2. Mécanisme d’attention

Depuis la position actuelle (“est”),
le modéle porte plus d’attention

3. Précision de la zone prédictive

La zone considérée par le modéle se resserre
au fil des couches (plus le modéle est profond).

sur certaines zones de l'espace. ™
h ® » @
® ® a ® Couches peu profondes
chat @ ® P (attention large)
rapide ; est
® @ Bhat ® rapide ® e Zone large et floue :
chien petite @ etite ¢ . ; beaucoup de tokens
hamster chien  hamster é ® l:: : ;;me sont considérés.
o . @ le
c grise _ grise ® e@
o 3 ¥
G est N
7] i. —» est ® e
g e e ’. £ e L] o Couches intermédiaires
o ."x - g . S . 8 (attention ciblée)
le ~<. o I le minus est La zone se resserre :
® s T ® Sai @ @ e le modél t
o sourie uri [ - . S Ficiise ® e modéle se concentre
s sourie 1 e sur les tokens les
® ™ . agie r le Soin plus pertinents.
@ @& ® e
mange @
9 dort  court mange dort court e @
Dimension 1 ™ e
. @ . Couches profondes
@ Déterminants @ Autres animaux Qualités . . (trés haute précision)
Trans{‘o" ® Sujet (sourie) @ Adjectifs @ Verbes d'action —- ait g
’, mer (20’7) : @ Verbe / Copule Faible attention Forte attention P - Zone trés précise :
aﬂenﬁon dce i e seuls quelques tokens
pese [ Importance s : : A 77 | S ) ® e trés pertinents restent
de Gh aque ke E _ Chaque point est l'embedding d’un token. L'attention n'est pas uniforme : @ e SEuie ; "
Que token dy Contexte fO\ La proximité = similarité sémantique. @ elle se concentre sur les régions le ® Otement auEneUs
pour prédire ,e Suf e Le modéle prédit le prochain token a partir de la les plus pertinentes pour prédire @ ®
etal, 20(7) vant. (Vagu,am- position actuelle (“est”). le prochain token. >
aed
Généré par POE/OpenAl/GPT-Image-2 - 2026-06-18
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Les SAIg textuels : gestion des réglages

e Température : gestion de 'aléatoire dans le choix du prochain token.

e top-p (nucleus sampling) : garde le plus petit ensemble de tokens dont la
probabilité cumulée atteint p.

e top-k : ne garde que les k tokens les plus probables.

Le top-k limi
mite leg gortieg
. absurdeg, mai
produit un texie répétitif, » MAIs un top-k trop petit

@® - E. Desmontils M2 - ALM - 2026-2027 - Les IAg en SHS - séance 1/4 20/ 46
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'Les SAIg textuels : réglages recommandés

Usage Température top-p
Factuel, extraction, conformité| 0.1 - 0.3 0.8 - 0.9
Rédaction, assistant 0.4 - 0.7 0.9 - 0.95
Créativité, idéation 0.8 - 11 0.95 - 0.98
Changez un gey| paramétre 3

3 tre 3 la foie ;
diversité, taux d'erreyr) et mesurez Feffet (qualit,

@® - E. Desmontils M2 - ALM - 2026-2027 - Les IAg en SHS - séance 1/4 21/ 46
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Les SAIg textuels : méthode pratique de
reglage

Pour obtenir un réglage robuste:

1. Clarifiez l'objectif (factuel ou créatif) ;

2. Partez d'une configuration sare (T=0.2, top-p=0.9) ;

3. Ajustez d’abord la température, puis top-p, enfin top-k si besoin ;

4. Testez sur 20-30 prompts réels et mesurez erreurs, cohérence, style.

@® - E. Desmontils M2 - ALM - 2026-2027 - Les IAg en SHS - séance 1/4 22 /46
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'Modéles de langages (xLM)

e LLM (Large Language Model) : de 70 a
plus de 1760 milliards de parametres
» fenétre contextuelle importante LLM SLM
» corpus d’apprentissage trés important
» tres grosse infrastructure

e SLM (Small Language Model) : de 200
millions a 20 milliards de parametres
» petite fenétre contextuelle
» corpus d’apprentissage petit, voire
« artificiel »
» petite infrastructure... et méme PC
portable ou micro-PC

Généré par POE/OpenAl/GPT-Image-1 - 2025-09-12
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Extensions

e RAG : Génération a Enrichissement
Contextuel en francais

e Acces au Web : moteur de recherche en
appuis

e Raisonnement : COT systématique
» « pensées » puis réponse
» taches multi-étapes ; plus lent, plus

d'énergie

o Fédération de xLM

e Connection a des systémes externes
» Apparition des agents personnels

e Interface utilisateur applications (Web)

: g |; u:.'-.u.‘l ILJIIIZ :
Combine Context [ :
and Prompts

(Gao et al., 2023)

Indexing

Retrieval

[ Relevant Documents }
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Les SAIg graphiques :
apprentissage

Diffusion : apprentissage

e “
Plongement
lexical & tech. Vil v21 Vfl
attentionnelles ) ) . ( . R
description el —e : : _ Apprentlssage
v RE R - : : non-supervisé
Base de données dimages " 3
réelles et leur description >
LT L = | e e ——————— - | o M NE o

W = y
Algorithme Ensefrlnblel d'images
de floutage floutées et

l'image réelle
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Les SAIg graphiques : génération

‘ Diffusion : fonctionnement

Plongement
lexical & tech. V11 v21 Vfl
atten;ionneli_es

Description s Systéme de

SRR Vip  V2p - Vfp génération
| par itérations

bruit aléatoire

« Un Golden Retriever sur une terrasse »

Nouvelle image

e, S 2024 [Torres-Leguet et al., 2023, Viéville and Louapre, 2023, Louapre, 2016, Louapre, 2021, Louapre, 2023a]
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step-1 - step-2 step-3 .
P P P vitta

science

step-4 step-5 step-20
Généré par Vittascience/Qwen - 2026-09-11
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Les SAIg vocaux : l’échange

Principe : la voix de l'utilisateur est traduite, traitée, puis la réponse est « parlée »

@® Chaine classique (ancien « mode vocal » de ChatGPT) : 3 modeéles, 2 a 5 s de latence

@ Voix de
'utilisateur

Transcription

(parole —
texte)

| LLM (texte —> | | Synthese

texte) vocale (texte

—> parole)

@ Modele natif audio (GPT-40, « ChatGPT Voice ») : un seul modéle, 0,3 s de latence

—
® Voix de

['utilisateur

<¢») Voix de I'IA

Modeéle multimodal : audio — audio
prend en compte intonation, rythme, interruptions

¢») Voix de U'IA

Latences : annonces d'OpenAl pour GPT-40 (mai 2024) (OpenAl, 2024)
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Outils

e Application Web, mobile... d'un éditeur
» OpenAl » MistralAl
» Anthropic » Meta Llama...
e Agrégateur de modele (en ligne) : ¥Claude  Gemini $sciseace | phind
. POE . OpenRoer & miz~ O @ o
X R : LQuizwizard  MAGIC
BlueGP.T, Huggmg Face, I - LTHooL
» Duck.ai, » Replicate... 7 Copilot @ camma
o Application support : sdience .
*  Hugging Face
» Ollama, » LM Studio, @ et ialinn e —— —
» GPT4AL, » AnythingLLM... | o — © BlueGPT
[ ] Agents . o BES— po inations e < OpenRouter
» Hermes, » Open Code,

» Claude Code,
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https://poe.com/
https://bluegpt.app/fr
https://duck.ai
https://openrouter.ai/
https://huggingface.co/
https://replicate.com/
https://ollama.com/
https://www.nomic.ai/gpt4all
https://lmstudio.ai/
https://anythingllm.com/
https://hermes-agent.nousresearch.com/
https://claude.com/fr/product/claude-code
https://opencode.ai/fr

I\ Nantes |52N cren a

e \J Université

ITD 1 - partie 1: Vittascience

Durée : environ 45 min
Fiche : td1.pdf (dans Madoc)

Objectif : Comprendre le fonctionnement d’'un modeéle de langage et d’'un modéle
d'image : tokens, probabilités, température.

Outils : frvittascience.com/ia/text et /ia/image-generate

Faire varier le parametre « Aléatoire » (5 %, 50 %, 90 %) et observer les tokens
Quota : 30 requétes par mois et 10 par jour, donc travail en binome

Repli : RapidChat (asqgl.ls2n.fr/rapidchat), quotas plus souples
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Biais et hallucinations

OpenAl)- 01/11/2024

Généré par DALL-E )-
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Généré par DALL-E (OpenAl)- 01/11/2024

Généré par GPT-Image-2 (OpenAl) - 12/06/2026
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Genéré par DALL-E (OpenAl)- 01/11/2024

Généré par GPT-Image-2 (OpenAl) - 12/06/2026
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Biais et hallucinations

e vOiIr Atelier 3

«Je veux faire une image représentant Tarzan avec une prothése a la jambe droite. »

Généré par POE/OpenAl/GPT-Image-1 - 2025-07-03
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file://Atelier-ESO-2025-07-08/AtelierIAG-partie3.pdf
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W7 Université s

Biais et hallucinations

Peux-tu me faire une
image qui symbolise
l'importance des
femmes lors de la
révolution francaise ?

AlA

Stable Diffusion

3 - nov. 2024

« Potentially sensitive content detected » !

e

Généré pr Dll—E, SXL, PLayground, Imagen3, Ideogram, Flux-pro - 2024-11-03
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Biais et hallucinations

Peux-tu me faire une
image qui symbolise
l'importance des
femmes lors de la
révolution francaise ?

AlA

Stable Diffusion

3 - nov. 2024

« Potentially sensitive content detected » !

Généré pr all—E, SDXL, PLayground, Imagen3, Ideogram, Flux-pro - 2024-11-03
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https://commons.wikimedia.org/w/index.php?curid=147987667
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wa J Université s

'Hallucinations : de quoi parle-t-on ?

¢ Définition : un contenu plausible et fluide, mais faux ou non fondé
» pas un bug : le modéle produit une suite probable, pas une vérité

Factuelle (le monde) De fidélité (consigne ou contexte)

Contradiction d’un fait vérifiable Consigne non suivie : « une phrase qui se termine par
«pomme » »

Invention : référence, citation, jugement qui n'existent pas (cf. | Dérive du contexte : le résumé ajoute ce que le document ne
« Une histoire d’avocat ») dit pas

Ex. : énigme d’Alice (le frere a 5 sceurs, pas 4) Ex. : la suite de l'exercice (« Sans drones »...)

e Causes : données lacunaires ou erronées - génération probabiliste (température) - attention dispersée sur un
long contexte - paramétrage et prompt flous
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Biais et hallucinations : exercice

(1) « Faire une image ou un couple, dans sa maison, dans son salon, est entouré d'IA.»

Objectif initial

Trouver une illustration pour
le slide «On est cerné !'» a
propos de 'éthique du
numeérique.

(3) «Sans drones »

Génereé par Mistral Pro - 2025-07-04

Généré par Mistral Pro - 2025-07-04

(2) « Moins de drones » (4) « Chaque personne a son propre robot. »

Que remarquez vous ?

Généré par Mistral Pro - 2025-07-04 Généré par Mistral Pro - 2025-07-04
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Biais et hallucinations : exercice

(1) « Faire une image ou un couple, dans sa maison, dans son salon * Gf‘osse ha"ucinaﬁon g (4) |
ur
Maie auegi yn couple :
> hétérogexye
> blane
" Maigre
N
Jeune
Généré par Mistral Pro - 2025-07-04 > sans 2 . Généré par Mistral Pro - 2025-07-04
(2) «Moins de drones » hand'cap (enﬁn Sion (4) «Chaque personne a son propre robot. »
ne regard 5 |
e € pas en dét5) - - '
de face, souriant,
probablement g¢¢0, aigé
et américgin

(3) «Sans drones »

Généré parMistral Pro - 2025-07-04

35/ 46
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Biais et hallucinations :

2025-06-11
, 28 + Suivre
§ Chef de projet MOA au Provence ..
T o-®
Un duel technologique inattendu : I'Atari 2600 bat ChatGPT aux
échecs ! T

Dans un affrontement surprenant entre technologies d'épogues
différentes, une console Atari 2600 de 1977, éguipée de
seulement 128 octets de RAM et d’un processeur de 1,19 MHz, a
"complétement écrasé" ChatGPT d'OpenAl lors d'une partie

d'échecs. Que remarquez vous ?

Ce match, orchestré par |'architecte en infrastructure Robert
Caruso, a utilisé I'émulateur Stella pour opposer le systéme de
jeu vintage a I''A moderne.

Malgré ses modestes composants, I'Atari 2600 a surpassé les
réseaux de neurones sophistiqués de ChatGPT, fonctionnant sur
des GPU modernes.

Le moteur d'échecs de I'Atari, congu pour fonctionner dans des
contraintes matérielles sévéres, a démontré une meilleure
conscience du plateau et une capacité stratégigue supérieure,
tandis que ChatGPT a confondu les tours avec les fous, manqué
des fourchettes de pions et perdu la trace des piéces. 1

exercice

Ce match met en lumiére un contraste fascinant dans les
approches informatigues.

Alors que les systémes d'|A modernes comme ChatGPT
exploitent des milliers de GPU avec une puissance de traitement
mesurée en TFLOPS, |'algorithme de chess simple mais
spécialisé de I'Atari montre que la puissance de calcul brute ne
se traduit pas toujours par de meilleures performances dans des
tiches spécialisées.

Ce qui permet de se reposer les bonnes guestions quand au
choix de la technologie et des moyens associés selon ses

objectifs !

#Technologie #innovation #1A #Atari #ChatGPT #Echecs

— - = - -
avec — et 11 autres per...
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Biais et hallucinations

2025-06-11

, 28 + Suivre
Chef de projet MOA au Provence ..

1j-®

Un duel technologique “Atari 2600 bat ChatGPT aux

échecs! ¥ Q«

Dans un aff rs\ Jrenant entre technologies d'époques
différer” Q,\Q & Atari 2600 de 1977, équipée de

sel” . Q“p' .ets de RAM et d’'un processeur de 1,19 MHz, a

’ \‘b(\ «( écrasé" ChatGPT d'OpenAl lors d'une partie

Ce match, orchestré par |'architecte en infrastructure Robert
Caruso, a utilisé I'émulateur Stella pour opposer le systéme de
jeu vintage a I''A moderne.

Malgré ses modestes composants, I'Atari 2600 a surpassé les
réseaux de neurones sophistiqués de ChatGPT, fonctionnant sur
des GPU modernes.

Le moteur d'échecs de I'Atari, congu pour fonctionner dans des
contraintes matérielles sévéres, a démontré une meilleure
conscience du plateau et une capacité stratégigue supérieure,
tandis que ChatGPT a confondu les tours avec les fous, manqué
des fourchettes de pions et perdu la trace des piéces. 1

Que remarquez vous ?

exercice

Ce match met en lumiére un contraste fascinant dans les
approches informatigues.

Alors que les systémes d'|A modernes comme ChatGPT
exploitent des milliers de GPU avec une puissance de traitement
mesurée en TFLOPS, |'algorithme de chess simple mais
spécialisé de I'Atari montre que la puissance de calcul brute ne
se traduit pas toujours par de meilleures performances dans des
tiches spécialisées.

Ce qui permet de se reposer les bonnes guestions quand au
choix de la technologie et des moyens associés selon ses

objectifs !

#Technologie #innovation #1A #Atari #ChatGPT #Echecs

— - = - -
avec — et 11 autres per...
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Biais et hall

2025-06-11
- 2e -
§ Chef de projet MOA au Provence . A
s Y
Un duel technologique ’ “Atari 267 '\\o’ ¢ aux

échecs! ¥ Q« 60‘30

X sl
Dans un aff Q> wprenar’ QQ «©ogies d'époques
differer QN Leatar o\ ., équipée de
sel” . Q“p' etsde” .= .ocesseur de 1,19 MHz, a
’ (\ {( écrar (V) _OpenAl lors d'une partie
e N2
[AV)
&Q/
Ce matchk () . I'architecte en infrastructure Robert
Caruso, \Q» wlateur Stella pour opposer le systéme de
jeu vintage .moderne.

Malgré ses modestes composants, I'Atari 2600 a surpassé les
réseaux de neurones sophistiqués de ChatGPT, fonctionnant sur
des GPU modernes.

Le moteur d'échecs de I'Atari, congu pour fonctionner dans des
contraintes matérielles sévéres, a démontré une meilleure
conscience du plateau et une capacité stratégigue supérieure,
tandis que ChatGPT a confondu les tours avec les fous, manqué
des fourchettes de pions et perdu la trace des piéces. 1

ucinations

Que remarquez vous ?

exercice

Ce match met en lumiére un contraste fascinant dans les
approches informatigues.

Alors que les systémes d'|A modernes comme ChatGPT
exploitent des milliers de GPU avec une puissance de traitement
mesurée en TFLOPS, |'algorithme de chess simple mais
spécialisé de I'Atari montre que la puissance de calcul brute ne
se traduit pas toujours par de meilleures performances dans des
tiches spécialisées.

Ce qui permet de se reposer les bonnes guestions quand au
choix de la technologie et des moyens associés selon ses

objectifs !

#Technologie #innovation #1A #Atari #ChatGPT #Echecs

— - = - -
avec — et 11 autres per...
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Biais et hallucinations : exercice %%,

2025-06-11 Ce match met en lumiére un contraste fascinant dans les Q / _ JO\Q
approches informatigues. (N
S & %

t==ne d'lA modernes comme ChatGPT

. Ze - ¢ une puissance de traitement /7, ~
L Chef de projet MDA au Provence . A de chess simple mais ®(9' ®'O 'OO .OGO .
1N-® xQ puissance de calcul brute ne O/‘ Q A {9 /Q
Un duel technologigue * “Atari 267 .\\\‘:‘9 ¢ aux lleures performances dans des O/- (9' 6‘0 °
échecs! ¥ Q« \0‘30 ﬁ@ O/) %
Q
Dans un aff rs\ Jrenar’ OQ «Logies d'# bonnes questions quand au O}/ 6/6
différer” Q,\Q e Atar’ v\% ., équipér oyens associés selon ses Q /‘®
’SEL" . Q%' ) ets de .= a0Ocesse!” \S}t »
(b(\ {( écrar (V) ~OpenAl’ 6‘{
\>.\ ) Q\,\\?f o «ue remarqu N (go/,
0 Q .
Ce match oh . I'archite” ; 5‘\& ‘b\\i‘ 6}0
Caruso, V\ alateur & b@ 9 %\% &Ql \5}(
jeuvintage ° .moderns &0(\ ) c;\( 6QQ\ Q/é
X
Malgré ses modes. ch)oﬂ\ %Q;{\ Q,z .passé les
réseaux de neurones ‘bQ '\Q/0 .onctionnant sur
des GPU modernes. O 0“}’
Q

Le moteur d'échecs de |'Atan, & pour fonctionner dans des
contraintes matérielles sévéres, . démontré une meilleure
conscience du plateau et une capacité stratégigue supérieure,
tandis que ChatGPT a confondu les tours avec les fous, manqué
des fourchettes de pions et perdu la trace des piéces. 1
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Pas dans [5 tahle entreprige

Biais et hallucinatiot

e Remplissage d’'une base de données.

e Comparaison de deux productions
avec la méme suite de prompts

e Analyser les valeurs

Enmarg 2025, Pattribut «ig» n

rtest=# select # from personne Order by

gpt-40, mars 2025

id nem | prenom | age | cede
Pi@ed? | Sernard | Thomas | 29 | vViseed
PeeEal | Dupont lean a4 | yTSERl
PR@RR2 | Durand Marie 28 | v33deea
PE@RA1 | Fournier | Hugo a7 | vilean
PreeEs | Girard Jules 29 | veread
P20884 | Lambert | Emma | 33 | vaiees
Pleeel | Leclerc Emilie 2z | valees
Pleead | Lefebvre | Clara 26 | va7ean
PFRERE | Levey Benoit 31 | vilesa
PReRES | Martin Luc 48 | vizeal
Plgeas | Moreau | &4lexandre | 48 | V3is2ed
Pe@RR4 | Potdit Sophie e | vaseal
PZERRT | Renard Juliette 28 | vizeal
PIRREY | Roux Alice 25 | vasesd
P20888 | Roy Maxime 36 | vegeal
P2eEES | Vasseur | Lucie | 42 | vrseel
(16 rows)

test=# select = from

code | nomeille | nh
W331gRA | Bordeaux | 2588890
V&FEA1 | Lyon | BRABES
V13881 | Marseille | &hebae
V34888 | Montpellier | 275880
Va4ARRBE | Mantes | 268888
V7SRRL | Paris | 2208888
V&TRAA | Strashourg | 27ER80
v3lees | Toulouse | 475888
(8 rows)

test=# select # Trom travaille Order by id, ident ;

id | ident | salaire_mensuel
Pepeesl | E@eel | 3500, 08
reeesz | Eeoeel | 2B00.08
Pe@eRd | Eeeess | 3zo0.ee
PoRREL | Eeedl | 3808 .e8
Pleeal | Eleeel | L2080, 08
Pleea2 | Eleee2 | 360008
Pleee3 | Eleeed | 340008
Pleeas | Fleess | 370008
PIeeEl | Eleedl | L2098, 08
PZeea2 | Eleee2 | J10@.0@
Pleess | Eleeed | 2900.08
PIeeRs | Eleees | 3600, 08
F7BERE | Fopesl | Loge . ee
PIogds | Eceees | Je00.08
Pleea? | E@QER4 | J400.08
rleess | E@oesl | 3900.08

(16 rows)

wille drder by nomville ;

test=# select # from entreprise Order by nem_ent

nom, prenom ;oo s

ident | nom_ent | type_ent | code | id
Eleedl | sercspace Dynamics | Adro | v3aimea |
EpeeBl | Alpha Tech | Tech | wrsasL |
E@oear | SHY Maraic | Retail | w7sBB1 |
E10283 | BicHealth | Santa | va7Eea |
E@@283 | Bordeaux Wines | fgro | v3zeaa |
Fleea? | Digital dcean | Tech | vasmea |
E@BREL | Mars Networks | Tech | wizesl |
El@edsd | Sunmny Solar | Emergie | VaLeea |

— [& rows)

gpt-0ss-120b-cloud, octobre 2025

=# selact % fron parsonna Grder by aom,

id | now | pranom | age
PBAY | Bernacd | E1i | 22
PE1G | Briand | G | 24
PA1@ | Dubois | Harius | 55
PoEl | | Jean | 38
PogL | | Paul | &8
poaa | | antai | 28
raiz | | | @3
PE13 | | Izaselle | 2B
PE1l | Lefebvee | Laucs | 2%
POA3 | Lefovrz | Haric | &2
Pags | Lenoina | Sopnie | ar
PE1s | Mellet | Hugs | 48
PAOZ | Merlin | Claire | 2%
POA4 | Moreas | Luzas [
PA1E | Renaud | Sébastien | 3w
PRAET | Roux | Camille | a&n
126 raws)

pratsm

test=2¢ selact % from ville Ordar by namville ;

cods | nomville | nb

BORAA1l | Bordzaux | 2E7843
L¥N@a1 | |yan | Loty
MARGEL | Harseille | E&1635
HANG31 | Hantes | 3i%e2a
HCEAaLl | Hi. | 342637
PAR@AT | Paris | M14RAAG
REUSEL | Redms | 1sE2al
57G@31 | Strasbourn | 266285
TU_8al | Touluuse | 479663
1% raws!

test=4 select # from travellle Order by id, ideat ;

id | idenl | selaics mensuel

PREl | EBE1 i

PeBl | EE8G 3309

PoB2 | Coel 3583

PaGz | EBAZ 2809

PRE? | EBBS B6Hd

PeB2 | E@E7 3509

PEa] | CE8d 5693

PEA3 | EpBL Laaa

PR | EBRG S

Peas | EBES 3909

PBBS | [E8S5 3208

Po8a | EBEG a0ag

Pada FBRAA A

Peay | EBE7 £28d

PoBa | Cesd 4743

Peas | E@l@ 2609

LR ) kB8 hadd

Pe1l | EBE1 3409

PE12 | CE8l 3309

PE13 | EBEE 3184

PA1L Fapg 2958

Pe1s | EBBY 2699

Pols | E689 | 3409

123 raws)

teste# select « fronm entreprisa Order 2y nom_ant |

ident | nom_gnt | type_eat | code id

EAB4 | alpir | Sport |

EBES | AquaTach | watar | Pgs

E@@Z | BIolite | Pharma |

Co84 | GurdesusVins | Wine | Pags

EG83 | EcoEnzroy | Energy | MARZRL | RAa3

ERd? | Greantsgics | 1T | HamMEEL | pads

EG18 | MediCare | Healtn | REUZEL | P@lE

Cosa | | Cnergy | TUL2EL | P32E

E@al | s | IT | PaAzel | Paal
| Wina | ROHZ# Paaa
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Biais et hallucinations

e Important de bien laisser les SAIg « a leur place ».

e Avis de (Simon, 2024) :

» Utilise le dialogue comme « mémoire de travail »

v

Ne va pas chercher du contenu qui correspond a la questi

mais produit simplement une suite probable

v

v

v

v

Usages et non-usages des LLM : (Yang et al,, 2024)

N’apprend pas de la discussion

N’a pas de notion de vrai et de faux
Risque de pollution des données a long terme
Aucune garantie sur la non-toxicité des productions

A relativiger -

" Propagation deg erreyre

*35% des nouveq

Risque deffondrement deg modéleg

Un mods

donm?dele <.1’lA est entraing gyr yp, ensemble d

. neeg quiinelut deg contenug géngrsg e
autres IA (ou par lui-meme) - Pa'

* perte de ité i 4
p qualn‘e et de dlversh‘é (Shumailov etal, 202 )
) p

(effet boule de neige), /hallucinationg / biaig

* uniformigation deg résultate

Stimationg apergues :

20% images/vidso, 50 Nouveaux texteg

ux giteg (Doleza e al,2026)

" RAG pour amener du conteny

* Rechercheg gyp le Web
Mmaintenant posgiblee
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‘ Biais et hallucinations 5fsque effondrement des mogje,
donnr:gg:le ¢.1’lA ’egf entrainé eyr yn engemble de
. . . ) quiinelut deg eont Sngns
e Important de bien laisser les SAIg «a leur place ». Fautes 14 oupar ut mormg); e P
. . . " berte de qualité et de gyey rt .
o Avis 'd.e (Slm?n, 2®24) : . . " Propagation deg erreurs/hsallic(zgi::?;w9;2'12.024)’
» Utilise le dialogue comme « mémoire de travail » (e‘gefbwlede neige), s/ Diais
. . .~ unirormigation dee rg
» Ne va pas chercher du contenu qui correspond a la questi T s résultats.
. . . . apergues :
mais produit simplement une suite probable . ?;’?o;rzages/vedéo,so% ouveauX fegtes
. . ~ () 5
» N’apprend pas de la discussion A relativice 8 NOUVEAUX Sites (Duerg ot o1, 20,
» = EAG pour amenerc 120,00%
, . . * Rech o |
» N’a pas de notion de vrai et de faux ma,.m:;‘;'r'ffps”r’z'“ S
. : . ossibles \\
» Risque de pollution des données a long terme SN
» Aucune garantie sur la non-toxicité des productions /J/V‘/ -
P
Usages et non-usages des LLM : (Yang et al,, 2024) Graphiten,mmai 2025
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https://graphite.io/five-percent/more-articles-are-now-created-by-ai-than-humans
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Biais et hallucinations

Important de bien laisser les SAIg «a leur place ».

e Ne «raisonne » pas toujours bien (méme s'il est censé le faire)

» Des raisonnements émergent de l'apprentissage sur les LLM de gros volume (nb de
parametres/neurones du réseau) !
- Probablement issus de codes informatiques dans les corpus

» Attention, incapacité a planifier.
Par exemple : «kDonne moi une phrase qui se termine par « pomme »»

GPT 40 ; dec. 2024 GPT 5 ; oct. 2025
« Alice a 4 soeurs et 1 frére. Combien de sceurs a le frére « Alice a 4 sceurs et 1 frére. Combien de sceurs a le frére
d'Alice ? » d'Alice ? »

Le frére d’Alice a 4 sceurs. En effet, les sceurs d’Alice sont également Le frére d’Alice a 4 sceurs aussi.
les sceurs de son frére.

Explication courte : Les 4 sceurs d’Alice sont les mémes personnes du
point de vue de son frére. On ne compte pas Alice comme soceur en
plus puisqu’elle fait partie de ces 4. Donc le frére d’Alice a 4 sceurs.
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L'IA va-t-elle nous dépasser ?

e Une crainte souvent nourrie par la science-fiction... et par la vitesse des progres.
e Aujourd’hui, une IA générative :

» prédit des suites probables, sans conscience ni intention ;

» ne comprend pas ce qu’elle produit (voir « Biais et hallucinations ») ;

» reste un outil dont le développement et les usages dépendent des humains.

e Les risques actuels sont surtout liés aux usages : biais, désinformation, dépendance,
confidentialité.

Le.s Capacités futureg £
scientifique ouvert -
respongabilits.

nt Pobjet d’un dihat
Ueu est dutiliser PlA 4ye,
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Deepfakes : de quoi parle-t-on ?

o Deepfake (« hypertrucage ») : image, vidéo ou voix générée ou modifiée par IA pour
imiter une vraie personne, de facon tres réaliste.

e Usages : divertissement, cinéma, innovation... mais aussi manipulation, fraude,
harcelement.

e Une explosion en deux ans : environ 500 000 vidéos en ligne en 2023, pres de 8
millions en 2025 (estimation DeepStrike, citée dans (Lyu, 2026))

®® - E. Desmontils M2 - ALM - 2026-2027 - Les IAg en SHS - séance 1/4 41/ 46



(©)| 1M Nantes |52N cren =

wa J Université

' Deepfakes : comment vérifier ?

Vous voyez une vidéo ou une personnalité célebre dit des choses inattendues :

1. La source : qui 'a publiée ? sur quel site ou quel compte ?

2. Le recoupement : des médias fiables en parlent-ils ? existe-t-il l'original ?

3. Le fact-checking : consulter les rubriques ou outils de vérification des faits (ex. les
«décodeurs » des grands médias).

4. Les indices (mains, ombres, synchronisation labiale) aident, mais ne prouvent rien :
les outils de détection non plus.

Avant de erojre ou

de partager -
» . :s
d abord, Image eng . ouree

uite.
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| A retenir de la séance 1

e Un modele de langage produit une suite probable de tokens ; la température regle le
choix du prochain token

e Il peut produire des réponses plausibles mais fausses (hallucinations) et reproduire les
biais des données

e La reproductibilité n'est pas garantie, méme a température O

e 'IA a 70 ans d’histoire (1956, hivers, GPU) : ChatGPT n’'est qu’une étape

e Face a un deepfake ou une réponse douteuse : source, recoupement, vérification

Exercice de la séance : fiche exol.pdf (dans Madoc), a faire a votre rythme

Prochaine séance : écrire de bons prompts, déléguer des taches, choisir son IA

@® - E. Desmontils M2 - ALM - 2026-2027 - Les IAg en SHS - séance 1/4 43/ 46



I\ Nantes o
\J Université ISZl\wl cren =

Bibliographie

Andler, D. (2023). Intelligence artificielle, intelligence humaine: la double énigme (Vol. 4, Numéro 5). Gallimard Paris, France.

Berners-Lee, T., Hendler, J., & Lassila, O. (2001). The Semantic Web. Scientific American, 284(5), 34-43. https://doi.org/10.1038/sci
entificamerican0501-34

Campbell, M., Hoane, A. J., Jr., & Hsu, F.-h. (2002). Deep Blue. Artificial Intelligence, 134(1-2), 57-83. https://doi.org/10.1016/S
0004-3702(01)00129-1

Commission Informatique et Liberté (CNIL). (2025, juin). La CNIL publie deux FAQ sur l'utilisation des systémes d'IA dans les
établissements scolaires. https://www.cnil.fr/fr/deux-faq-utilisation-des-systemes-dia-scolaire

Dolezal, J., Alam, S., Graham, M., & Bohacek, M. (2026). The Impact of AI-Generated Text on the Internet. arXiv preprint
arXiv:2604.26965. https://arxiv.org/abs/2604.26965

Gao, Y., Xiong, Y., Gao, X,, Jia, K., Pan, J., Bi, Y., Dai, Y., Sun, J., Wang, H., & Wang, H. (2023). Retrieval-augmented generation for
large language models: A survey. arXiv preprint arXiv:2312.10997, 2(1). https://arxiv.org/abs/2312.10997

Gefen, A. (éd.). (2026). Histoire culturelle de ['TA. CNRS Editions. https://www.fabula.org/actualites/135499/une-histoire-culturelle-
de-l-intelligence-artificielle-27-08.html

Gray, P. (2026, septembre). Alan Turing identified a logical boundary that keeps AI from knowing everything. https://www.futura-
sciences.com/en/the-shocking-flaw-alan-turing-saw-why-ai-will-never-surpass-us_38914/

@® - E. Desmontils M2 - ALM - 2026-2027 - Les IAg en SHS - séance 1/4 44/ 46


https://doi.org/10.1038/scientificamerican0501-34
https://doi.org/10.1038/scientificamerican0501-34
https://doi.org/10.1016/S0004-3702(01)00129-1
https://doi.org/10.1016/S0004-3702(01)00129-1
https://www.cnil.fr/fr/deux-faq-utilisation-des-systemes-dia-scolaire
https://arxiv.org/abs/2604.26965
https://arxiv.org/abs/2312.10997
https://www.fabula.org/actualites/135499/une-histoire-culturelle-de-l-intelligence-artificielle-27-08.html
https://www.fabula.org/actualites/135499/une-histoire-culturelle-de-l-intelligence-artificielle-27-08.html
https://www.futura-sciences.com/en/the-shocking-flaw-alan-turing-saw-why-ai-will-never-surpass-us_38914/
https://www.futura-sciences.com/en/the-shocking-flaw-alan-turing-saw-why-ai-will-never-surpass-us_38914/

Il Nantes S2nN cren &=

W7 Université

He, H., & Thinking Machines Lab. (2025, septembre). Defeating Nondeterminism in LLM Inference. https://thinkingmachines.ai/
blog/defeating-nondeterminism-in-llm-inference/

Krizhevsky, A., Sutskever, 1., & Hinton, G. E. (2012). ImageNet classification with deep convolutional neural networks. Advances in
Neural Information Processing Systems 25 (NIPS 2012), 1097-1105.

LeCun, Y. (2016, ). Les Enjeux de la Recherche en Intelligence Artificielle. https://www.decideo.fr/attachment/646470
Lucas, J. R. (1961). Minds, Machines and Godel. Philosophy, 36(137), 112-127. https://doi.org/10.1017/S0031819100024591

Lyu, S. (2026, janvier). En 2026, a quoi vont ressembler les nouveaux deepfakes qui vont déferler sur nos écrans. https://theconver
sation.com/en-2026-a-quoi-vont-ressembler-les-nouveaux-deepfakes-qui-vont-deferler-sur-nos-ecrans-273595

McCarthy, J., Minsky, M. L., Rochester, N., & Shannon, C. E. (2006). A proposal for the Dartmouth summer research project on
artificial intelligence: August 31, 1955. AI magazine, 27(4), 12-14. https://doi.org/10.1609/aimag.v27i4.1904

Ministere de la Culture. (2018, ). Intelligence artificielle. https://www.culture.fr/franceterme/terme/INFO948
OpenAl. (2022, novembre). Introducing ChatGPT. https://openai.com/index/chatgpt/
OpenAl. (2024, mai). Hello GPT-4o.

Rice, H. G. (1953). Classes of recursively enumerable sets and their decision problems. Transactions of the American Mathematical
Society, 74(2), 358-366. https://doi.org/10.1090/S0002-9947-1953-0053041-6

Rosenblatt, F. (1958). The perceptron: a probabilistic model for information storage and organization in the brain. Psychological
Review, 65(6), 386-408. https://doi.org/10.1037/h0042519

@® - E. Desmontils M2 - ALM - 2026-2027 - Les IAg en SHS - séance 1/4 44/ 46


https://thinkingmachines.ai/blog/defeating-nondeterminism-in-llm-inference/
https://thinkingmachines.ai/blog/defeating-nondeterminism-in-llm-inference/
https://www.decideo.fr/attachment/646470
https://doi.org/10.1017/S0031819100024591
https://theconversation.com/en-2026-a-quoi-vont-ressembler-les-nouveaux-deepfakes-qui-vont-deferler-sur-nos-ecrans-273595
https://theconversation.com/en-2026-a-quoi-vont-ressembler-les-nouveaux-deepfakes-qui-vont-deferler-sur-nos-ecrans-273595
https://doi.org/10.1609/aimag.v27i4.1904
https://www.culture.fr/franceterme/terme/INFO948
https://openai.com/index/chatgpt/
https://doi.org/10.1090/S0002-9947-1953-0053041-6
https://doi.org/10.1037/h0042519

I\ Nantes |52|\| .
W7 Université s Cren =

Shumailov, 1., Shumaylov, Z., Zhao, Y., Papernot, N., Anderson, R., & Gal, Y. (2024). AI models collapse when trained on recursively
generated data. Nature, 631(8022), 755-759. https://doi.org/10.1038/s41586-024-07566-y

Simon, L. (2024, mai). Peut-on enseigner l'Intelligence Artificielle sans la définir ?. https://www.societe-informatique-de-france.fr/
uploads/2024/05/04-diaporama_Laurent_Simon.pdf

Soulier, L., & Bourgeois, B. (2024). Des vecteurs de mots aux conversations. La Recherche, "L'Intelligence Artificielle pour les
sciences”, 577, 24-25.

Turing, A. M. (1936). On computable numbers, with an application to the Entscheidungsproblem. Proceedings of the London
Mathematical Society, 1, 230-265. https://doi.org/10.1112/plms/s2-42.1.230

Turing, A. M. (1950). Computing machinery and intelligence. Mind, 59(236), 433-460. https://doi.org/10.1093/mind/LIX.236.433

Vaswani, A., Shazeer, N., Parmar, N., Uszkoreit, J., Jones, L., Gomez, A. N., Kaiser, t., & Polosukhin, I. (2017). Attention is all you
need. Advances in Neural Information Processing Systems 30 (NIPS 2017), 5998-6008.

Weizenbaum, J. (1966). ELIZA—a computer program for the study of natural language communication between man and machine.
Communications of the ACM, 9(1), 36-45. https://doi.org/10.1145/365153.365168

Yang, J., Jin, H,, Tang, R, Han, X,, Feng, Q., Jiang, H., Zhong, S., Yin, B., & Hu, X. (2024). Harnessing the power of llms in practice: A
survey on chatgpt and beyond. ACM Transactions on Knowledge Discovery from Data, 18(6), 1-32. https://doi.org/10.1145/
3649506

@® - E. Desmontils M2 - ALM - 2026-2027 - Les IAg en SHS - séance 1/4 44/ 46


https://doi.org/10.1038/s41586-024-07566-y
https://www.societe-informatique-de-france.fr/uploads/2024/05/04-diaporama_Laurent_Simon.pdf
https://www.societe-informatique-de-france.fr/uploads/2024/05/04-diaporama_Laurent_Simon.pdf
https://doi.org/10.1112/plms/s2-42.1.230
https://doi.org/10.1093/mind/LIX.236.433
https://doi.org/10.1145/365153.365168
https://doi.org/10.1145/3649506
https://doi.org/10.1145/3649506

I\ Nantes

W Université Cren =

1Nl Nantes
Université

o ®

This document is distributed under the terms of the NIA .
Creative Commons License CC BY 4.0. You can find the  Ce document utilise la police Atkinson Hyperlegible ©®®© Martine Peters, 2023
text of the license at: https://creativecommons.org/ Next (Braille Institute of America, Inc.) afin d’améliorer Sauf mention locale, https://mpeters.uqo.ca/utilisation-transparente-de-
licenses/by/4.0/ la lisibilité. toutes les pages sont NIA. lintelligence-artificielle/

@® - E. Desmontils M2 - ALM - 2026-2027 - Les IAg en SHS - séance 1/4 45/ 46


https://creativecommons.org/licenses/by/4.0/
https://creativecommons.org/licenses/by/4.0/
https://www.brailleinstitute.org/
https://mpeters.uqo.ca/utilisation-transparente-de-lintelligence-artificielle/
https://mpeters.uqo.ca/utilisation-transparente-de-lintelligence-artificielle/

I\ Nantes S2nN cren

W7 Université s

stag

Images produites par IA générative

Transparent(s) : 1

Date : 2026-89-29 .k
Modele : POE/Banana-2 ;
Prompt : Une illustration moderne représentant la rencontre entre ['humain et l'intelligence artificielle

générative. Limage est destinée a étre présentée sur le transparent d'acceuil d'un cours sur les IA génératives.

Ce cours aborde la compréhension basique des LLM, un peu de prompting avancé et des questions d'éthique
et de déontologie. Style : professionnel, adapté a un support de formation universitaire.

Transparent(s) : 12

Date : 2024-05-26

Modeéle : Microsoft Copilot

Prompt : Fait une illustration qui montre la différence entre 'IA symbolique et ['TA numérique.

Transparent(s) : 16

Date : 2026-06-18

Modeéle : POE/OpenAl/GPT-Image-2

Prompt : Je voudrais un schéma qui montre les différentes sources et générations possibles par un systéme
d'IA génératif. Par exemple, a partir d'un texte on peut avoir un texte, une image, une vidéo. A partir d'une
image on peut avoir une image, un texte, une vidéo. A partir d'un enregistrement sonore on peut avoir un texte
etc.

Transparent(s) : 23
v Date : 2025-09-12
& “5  Modele : POE/OpenAl/GPT-Image-1
Prompt : Peux tu me faire une illustration qui met en évidence la différence entre un LLM et un SLM ? ...

Transparent(s) : 2

Date : 2025-06-27

Modeéle : POE/OpenAl/GPT-Image-1

Prompt : Peux-tu me générer une carte de France ?

Transparent(s) : 13

Date : 2024-05-13

Modeéle : Microsoft Copilot

Prompt : Fait une illustration qui montre la différence entre ['IA symbolique et l'TA numérique.

Transparent(s) : 19

Date : 2026-06-18

Modeéle : POE/OpenAl/GPT-Image-2

Prompt : Je veux montrer le mécanisme d'embending et dattention dans les LLM. Il faudrait montrer les token
dans un espace a 2 dimensions. Plusieurs schémas montrent la précision de la zone définie par les tokens. La
phase est : 'la sourie est ...". [Génération d'une 1ére image] Bien ! Peux-tu faire la méme chose mais de maniére
plus synthétique, en particulier sur les texte

Transparent(s) : 27

Date : 2026-09-11

Modéle : Vittascience/Qwen

Prompt : Une illustration numérique épurée et moderne représentant la rencontre entre 'humain et
lintelligence artificielle générative. A gauche, une silhouette stylisée d'étudiant face & un ordinateur portable ;
a droite, un réseau de nceuds lumineux évoquant un réseau de neurones, avec de subtiles bulles de dialogue
symbolisant le prompting. En arriére-plan, intégrer discretement une petite feuille verte (symbole écologique)
et une balance (symbole éthique) comme éléments flottants. Palette de couleurs : bleu nuit, violet et touches
de vert/turquoise. Style : flat design, vectoriel, professionnel, adapté a un support de formation universitaire.
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Transparent(s) : 31a, 31b, 31c Transparent(s) : 31
Date : 2024-11-01 Date : 2026-06-12
Modeéle : DALL-E . L &1 Modéle : POE/GPT-Image-2
Prompt : Fait moi une image ou un bateau du Vendée Globe affronte la tempéte. — Prompt : Bien ! Ajuster pour que le bateau soit délabré, plein de mousse et d'algues, avec des voiles
déchirées.
Transparent(s) : 31 ) Transparent(s) : 32
Date : 2026-06-12 ; Date : 2025-07-03
Modéle : POE/GPT-Image-2 Modele : Mistral Pro
Prompt : Fait moi une image ou un bateau du Vendée Globe affronte la tempéte. ] Prompt : Je veux faire une image représentant Tarzan avec une prothése a la jambe droite.
Transparent(s) : 32 Transparent(s) : 33a, 33b
Date : 2025-07-03 Date : 2024-11-03
Modeéle : POE/OpenAl/GPT-Image-1 ; Modeéle : Dall-E, SDXL, PLayground, Imagen3, Ideogram, Flux-pro
Prompt : Je veux faire une image représentant Tarzan avec une prothése a la jambe droite. Prompt : Peux-tu me faire une image qui symbolise l'importance des femmes lors de la révolution frangaise ?
Transparent(s) : 35a, 35b Transparent(s) : 35a, 35b
Date : 2025-07-04 \ Date : 2025-07-04
Modeéle : Mistral Pro ] ®1 Modeéle : Mistral Pro
Prompt : Faire une image ol un couple, dans sa maison, dans son salon, est entouré d'IA. Prompt : Moins de drones
Transparent(s) : 353, 35b Transparent(s) : 35a, 35b
Date : 2025-07-04 i Date : 2025-07-04
Modele : Mistral Pro Modeéle : Mistral Pro
Prompt : Sans drones Prompt : Chaque personne a son propre robot.

Transparent(s) : 36

Date : 2025-07-04

Modéle : POE/Imagen-4

Prompt : Faire une image d’un rally dans un désert ou une Renault 4 dépasse une Ferrari ensablée.
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