Glossaire des IA génératives

Cours M2 ALM, L3 MIAGE et atelier ESO - séances1a 4

Ce glossaire regroupe les termes du cours, par ordre alphabétique, avec leur théme et la séance ou ils
sont introduits. Les définitions sont celles du cours ; a défaut, elles s’appuient sur une source citée (voir les
références en fin de document). Les termes marqués (L3) concernent le chapitre « Développer avec 'IAg
».

A

Agent — Agents - séance 2

Entité capable de raisonner et d’agir de facon autonome, en fonction du contexte : elle percoit son
environnement, planifie, utilise des outils (API, moteurs de recherche, bases de données) et itére jusqu’'a
accomplir sa mission (ou pas).

Agentification — Agents - séance 2

Processus qui enrichit un LLM ou un chatbot de capacités de perception, de planification et d’action (outils
externes, mémoires a long terme, mécanismes de décision), pour passer d’un dialogue réactif a un
comportement autonome et itératif.

Agrégateur — Outils - séance 2

Service en ligne donnant accés a plusieurs modeéles de langage (par exemple POE, Duck.ai, OpenRouter,
Hugging Face).

Anonymisation et pseudonymisation — Données et droit - séance 3

Anonymiser, c’est rendre impossible tout lien avec une personne précise. Pseudonymiser ne suffit pas : on
peut retrouver la personne.

Apprentissage automatique — Fondements de ['TA - séance 1

Branche de l'IA dite « numérique » : le systéme apprend a percevoir et a détecter des corrélations a partir
de données (pensée « intuitive et rapide »). Son fonctionnement ne peut pas s’expliquer par introspection.
Apprentissage profond — Fondements de l'IA - séance 1

Apprentissage automatique a base de réseaux de neurones artificiels comportant plusieurs couches de

traitement, qui apprennent des représentations des données a plusieurs niveaux d’abstraction. C'est la
base technique des systémes d’'IA générative, qui sont donc probabilistes. (LeCun et al., 2015)

Atrophie cognitive — Humain et société - séance 4

Réduction de l'engagement cognitif et de 'effort intellectuel nécessaire pour transformer une information
en connaissance. Elle est fortement accentuée par une mauvaise utilisation de l'IA.
Attention et Transformer — Fonctionnement des modéles - séance 1

Le Transformer (2017) est l'architecture qui sert de base aux LLM. Son mécanisme d’attention pése
l'importance de chaque token du contexte pour prédire le suivant. (Vaswani et al., 2017)

Bi-linguisme — Humain et société - séance 4

Selon D. Andler, nécessité de savoir faire avec les systemes d’IA (vie professionnelle et sociale) et de
savoir faire sans (apprendre a écrire, compter, raisonner ; pouvoir revenir en arriére). (Commission des
affaires culturelles, 2024)

Biais — Fiabilité - séance 1

Ecart dans les productions du modeéle qui refléte des déséquilibres (genre, origine, age, handicap...) : par

exemple, dans l'exercice du cours, un « couple » généré hétérosexuel, blanc, jeune, maigre et sans
handicap.
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Boucle — Agents - séance 2

Systéme ol le résultat est analysé puis amélioré par rétroaction (par exemple en modifiant le prompt) :
l'lagent agit, observe, corrige, recommence. Il faut un critere d’arrét clair, sinon la boucle dérive. (Mermet,
2026)

C

Charte d'usage — Données et droit - séance 3

Texte d'un établissement qui fixe les principes d’'usage de U'IA générative (’humain au centre,
responsabilité, données, transparence sur 'usage). Exemples : Université d’Orléans (consignes par usage)
et Nantes Université (quatre principes). (Nantes Université, 2025; Université d'Orléans, 2024)

Chatbot et moteur de recherche - Fiabilité - séance 1

Un moteur de recherche retrouve et classe des pages existantes, dont les sources sont visibles. Un

chatbot d’'IA générative produit une réponse nouvelle, suite probable de tokens, sans source visible sauf
RAG ou acces au Web : d’ou le risque d’hallucination.

Compagnon virtuel — Humain et société - séance 4

IA congue pour étre engageante et disponible a toute heure, au ton chaleureux, sans jugement ni
désaccord. Risque : un attachement excessif, au détriment des relations humaines réelles.
Complaisance (sycophantie) — Humain et société - séance 4

Tendance d’'une IA a privilégier les réponses qui concordent avec l'opinion de l'utilisateur plutét que les
réponses vraies (sycophancy), possible effet du feedback humain utilisé pour 'entrainer. Elle approuve,

rassure et reformule dans le sens de 'utilisateur ; on ose alors moins dire « je ne sais pas » et on supporte
moins la contradiction. (Sharma, M. et al., 2024)

D

Deepfake (hypertrucage) — Fiabilité - séance 1

Image, vidéo ou voix générée ou modifiée par IA pour imiter une vraie personne de facon trés réaliste.
Usages : divertissement, mais aussi manipulation, fraude, harcélement.

Dette cognitive — Humain et société - séance 4

Faible engagement cérébral observé (EEG) lors de la rédaction d’essais avec un LLM : la connectivité est

d’autant plus faible que l'aide externe est forte, et le sentiment d’appropriation du texte est faible. Etude a
petit échantillon, préprint. (Kosmyna et al., 2025)

Données personnelles — Données et droit - séance 3
Toute information se rapportant a une personne identifiée ou identifiable (nom, téléphone, adresse,

numeéro de sécurité sociale, informations bancaires...). (Union européenne, 2016; Université d'Orléans,
2024)

E

Effondrement des modeéles — Fiabilité - séance 1

Perte de qualité et de diversité d’'un modeéle entrainé sur des contenus générés par d’autres IA (ou par lui-
méme) : propagation des erreurs, des hallucinations et des biais, uniformisation des résultats. (Shumailov
et al,, 2024)

Embedding — Fonctionnement des modéles - séance 1

Représentation d’un token par un point (un vecteur) dans un espace : la proximité entre deux points traduit
une proximité de sens.

Empreinte écologique de 'IA — Environnement - séance 4

Impact (électricité, gaz a effet de serre, eau, matieres premiéres) de la construction des modeles et du

matériel, et de leur utilisation. Repére : une requéte médiane de texte Gemini consomme environ 0,24 Wh
d'énergie et 0,26 mL d'eau selon Google. (Elsworth et al., 2025)
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Ethique par délégation — Données et droit - séance 3

Questions d'éthique soulevées quand on délégue a 'IA : recherche Web, accés au systeme, interface entre
utilisateur et application, agentification des processus.

F

Fenétre de contexte — Fonctionnement des modéles - séance 1

Quantité de tokens que le modéle peut prendre en compte a la fois (de 2 848 a plus de 10 millions de
tokens).

Filigrane textuel — Données et droit - séance 3

Léger biais statistique dans le choix de certains mots et tournures, qui forme une signature reconnaissable
apres quelques centaines de mots. Il permet d'estimer, sans certitude, qu’un modéle est intervenu. Il est

peu robuste : réécrire le texte avec un autre modele suffit a le détruire. Base légale du marquage : art. 50
de l'AI Act. (Union européenne, 2024)

H

Hallucination — Fiabilité - séance 1

Contenu plausible et fluide, mais faux ou non fondé. Elle est factuelle (contradiction d’un fait vérifiable,
invention de références) ou de fidélité (consigne non suivie, dérive du contexte). (Huang, L. et al., 2023)
Hiver de U'IA — Fondements de L'IA - séance 1

Période ol les résultats sont en dessous des attentes, d’olu désillusion et baisse des financements. (Gefen,
2026)

I

IA (intelligence artificielle) — Fondements de I'TA - séance 1

Capacité de machines a utiliser le langage, a former des abstractions et des concepts, a résoudre des
problémes jusque-la réservés aux humains et a s'améliorer. (McCarthy et al., 2006)

IA Act (AI Act) — Données et droit - séance 3

Réglement européen visant une IA digne de confiance et le respect des droits fondamentaux. C'est une
réglementation « produit » : elle dépend de l'usage prévu et non de la technologie. Elle classe les
systémes par niveau de risque (haut risque : par exemple, évaluer les résultats d’apprentissage). Art. 50 :
transparence (chatbots signalés, deepfakes étiquetés, marquage lisible par machine). (Union européenne,
2024)

IA générative (SAIg) — Fondements de I'TA - séance 1

Ensemble d'outils basés sur des modeles de langage génératifs, qui produisent un résultat (texte, image,
vidéo...) a partir d’'une description (texte, image...). Base technique : apprentissage profond, donc
probabiliste.

IA symbolique — Fondements de [TA - séance 1

Branche de l'IA (systéemes experts, Web sémantique) fondée sur une pensée « raisonnée et lente » :
réfléchir, comprendre, identifier les causalités ; l'introspection est possible.
Intelligence artificielle générale (AGI) — Fondements de ['TA - séance 1

IA capable de comprendre, d’apprendre et de s’adapter a une grande variété de problémes, au niveau
humain ou au-dela. La notion n’a pas de définition consensuelle. Le probléme de l'arrét exclut une IA
omnisciente et infaillible, mais ne démontre pas a lui seul qu'une IA de niveau humain soit impossible
(largument de Lucas, tiré de Godel, est tres discuté). (Gray, 2026; Lucas, 1961; Turing, 1936)
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L

LLM et SLM — Fonctionnement des modeéles - séance 1

LLM (Large Language Model) : de 70 a plus de 1 760 milliards de parameétres, grande fenétre de contexte,
trés grosse infrastructure. SLM (Small Language Model) : de 200 millions a 20 milliards de paramétres,
petite infrastructure, utilisable méme sur un PC portable.

M

MCP (Model Context Protocol) — Agents - séance 2

Standard ouvert pour connecter des applications d’'IA a des systémes externes (sources de données,
outils, flux de travail) ; comparé a un port USB-C pour I'TA. (Model Context Protocol, 2026)

Modéle de fondation — Fonctionnement des modeéles - séance 1

Modele entrainé sur une sélection de téraoctets de données. Il est ensuite spécialisé (pré-prompt qui fixe
les régles d’échange), instruit (apprentissage supervisé) puis finalisé (RLHF).

Modéle de raisonnement — Fonctionnement des modéles - séance 1

Modele qui génére d’abord une suite de « pensées » (chaine de raisonnement, COT) avant sa réponse.
Utile pour les taches multi-étapes ; plus lent et plus coliteux en énergie.

Multi-agents (systéme) — Agents - séance 2

Un orchestrateur répartit le travail entre des sous-agents spécialisés qui travaillent en paralléle, chacun

avec son propre contexte. Adapté a la recherche large ; environ 15 fois plus de tokens qu’un chat. (Hadfield
et al,, 2025)

P

Parameétres (taille d'un modéle) — Fonctionnement des modéles - séance 1

Nombre de valeurs gérées par le modéle.
Poids ouverts et open source — Outils - séance 2

Un modeéle a poids ouverts a ses poids téléchargeables et peut tourner en local, mais on n’en connait ni le
code ni les données. Un modeéle open source (au sens de ['OSI) publie aussi le code complet
d’entrainement et d'exécution et des informations détaillées sur les données d’entrainement, pas
forcément les données elles-mémes. Poids ouverts ne veut pas dire open source. (Mermet, 2026; Open
Source Initiative, 2024)

Pré-prompt — Prompt - séance 1

Texte ajouté automatiquement au prompt de l'utilisateur pour guider le LLM et fixer les régles d’échange
(modéle « spécialisé »). (Mermet, 2026)
Probleme de l'arrét — Fondements de 'TA - séance 1

Résultat de Turing (1936) : il n’existe aucun algorithme qui décide, pour tout programme et toute entrée, si
le programme s’arréte ou boucle indéfiniment. C’est une limite de tout calcul, donc de toute IA. (Turing,
1936)

Prompt — Prompt - séance 2

Instruction donnée au modéle (prompt systeme, prompt utilisateur). Un cadre classique : persona, tache,
contexte, format. (Google Workspace, 2024)
Prompt injection — Données et droit - séance 3

Entrée qui modifie le comportement du modéle de facon non voulue, méme si elle est invisible pour un
humain. Dans sa forme indirecte, la consigne est cachée dans un contenu lu par l'IA (page web, document,
mail) : le modéle distingue mal les données des instructions. Plus grave avec un agent, qui dispose
d'outils. (Greshake et al., 2023; OWASP Gen AI Security Project, 2025)
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R

RAG (génération a enrichissement contextuel) — Fonctionnement des modeéles - séance 1

Technique qui apporte au modele du contenu supplémentaire (documents retrouvés) pour qu’il réponde a
partir de sources. Dans l'article d’origine, elle associe la mémoire du modeéle (ses paramétres) a une
mémoire externe consultée par un module de recherche. (Gao et al., 2023; Lewis et al., 2020)

RGPD — Données et droit - séance 3

Réglement Général sur la Protection des Données (UE, 2016, applicable depuis 2018). Informer les
personnes et, selon le cas, obtenir leur accord ; avec une IA, ce qu’on envoie peut étre enregistré ou
réutilisé. (Union européenne, 2016)

RLHF — Fonctionnement des modéles - séance 1

Apprentissage par renforcement avec feedback humain : des humains classent les réponses du modeéle a
des prompts, selon des consignes, pour orienter le modeéle final. Il suit un fine-tuning supervisé sur des
démonstrations humaines. (Ouyang, L. et al., 2022)

S

Sortie contrainte — Prompt - séance 2

Format de réponse imposé au modele (schéma JSON, appel de fonction, grammaire) : format garanti,
intégration directe dans un programme, mais richesse parfois bridée.
Souveraineté numérique — Données et droit - séance 3

Maitrise de ou sont les données, du droit qui s’applique au fournisseur et de qui controle linfrastructure.
Pistes : outils institutionnels ou locaux.

T

Techno-solutionnisme — Humain et société - séance 4

Croyance (critiquée par E. Morozov) qu'il existe une solution technique a chaque probléme complexe, au
risque d’ignorer leurs dimensions sociales, politiques, culturelles ou écologiques et de remplacer la
compréhension par la foi en la technologie. (Morozov, 2013)

Température, top-p, top-k — Fonctionnement des modeéles - séance 1

Réglages du choix du prochain token. Température : degré d’'aléatoire (déterminisme contre « créativité » ;
reproductibilité non garantie, méme a 0). Top-p : garde le plus petit ensemble de tokens dont la
probabilité cumulée atteint p. Top-k : ne garde que les k tokens les plus probables. (He & Thinking
Machines Lab, 2025)

Théoréme de Rice — Fondements de l'IA - séance 1

Extension du probleme de l'arrét (1953) : toute propriété non triviale du comportement d’'un programme
est indécidable en général. Il n'existe donc pas de vérificateur universel qui garantisse qu’un programme
(ou une IA) est correct ou siir dans toutes les situations. (Rice, 1953)

Token — Fonctionnement des modeéles - séance 1

Unité de texte traitée par le modele, qui produit sa réponse comme une suite probable de tokens, un token
aprés l'autre.

\'

Vulnérabilité de code (L3) — Développement - séance 4

Faille de sécurité dans un programme. Dans une étude de 2021, environ 40 % des programmes générés
par Copilot en présentaient. (Pearce et al., 2022)
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W

Workflow (orchestrateur) — Agents - séance 2

Un orchestrateur enchaine plusieurs appels de LLM avec des prompts spécialisés ; le flux d’exécution est
entierement prédéfini, le comportement est déterministe et prévisible. (Schluntz & Zhang, 2024)
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